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Figure 1 : Description de l’architecture d’un autoencodeur 
vanille 
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Illustration de l'utilité d’un 

encodage dans un espace latent 



 

 

 

 

1 https://www.kaggle.com/datasets/mlg-
ulb/creditcardfraud 

Figure 2 : Visualisation des données via la technique T-SNE 
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Figure 3 : Visualisation des données dans l'espace latent 
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Figure 4 : Apport d’un autoencodeur variationnel 
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Figure 5 : Description de l’architecture d’un autoencodeur 
variationnel 
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Application : mise en place 

d’un VAE pour la génération 

de données frauduleuses  
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Figure 6 : comparaison des courbes de rappel des classifieurs 
entrainés avec les données brutes (en orange) et augmentées 

(en bleu) 
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https://www.galea-associes.eu/

